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Öz

İleri dü zey istatistiksel analizler, klasik regresyon ve karşılaştırma testlerinin sınırlarını aşan; varyans
bileşenlerini ayrıştıran, doğrusal olmayan ilişkileri esnek biçimde modelleyen, aykırı değerlere veya farklı
kantillere odaklanan, sansü rlü  ve doğal sınırlı verileri ele alan, kavramsal aracılık ve yapısal yol
modellerini sınayan, Bayesian çıkarım ile prior bilgi entegre eden ve eksik veriyi çoklu imputasyonla
yö neten yö ntemleri kapsar. Bu çalışmada MerQur masaü stü  yazılımının ⚡ İleri Dü zey kategorisinde
sunulan 15 analiz ayrıntılı olarak tanıtılmıştır: VARCOMP (Varyans Bileşenleri Analizi), GAM
(Genelleştirilmiş Eklemeli Modeller), Non-Linear Regresyon, Robust Regresyon (M-tahminleyici), Quantile
Regresyon, Dü zenlileştirilmiş Regresyon (LASSO/Ridge/ElasticNet), Partial Least Squares (PLS), Probit
Regresyon, Tobit Regresyon (Censored), Conditional Logit, Bayesian Linear Regresyon, Mediation Analysis,
Path Analysis, Diskriminant Analizi (LDA/QDA) ve Multiple Imputation. Her analiz için (i) yö ntemin
matematiksel temeli ve uygulama bağ lamı, (ii) gerekli varsayımlar, (iii) MerQur’daki form alanları ve
parametre seçenekleri, (iv) raporlanan istatistikler ve çıktılar, ve (v) tipik bir araştırma sorusu için
yorumlama ö nerisi sunulmuştur. Varyans bileşenleri analizinden Bayesian çıkarıma uzanan bu yö ntem
ailesi, akademik araştırmacının metodolojik repertuarını kö klü  biçimde genişletir. ⚡ İleri Dü zey
kategorisi, MerQur’un “GUI tabanlı ileri analiz” iddiasının somut gö stergesidir: R/Python ekosisteminde
her biri ayrı paket ö ğrenmeyi gerektiren bu yö ntemler tek bir grafik arayü zde toplanmıştır.

Anahtar Kelimeler: VARCOMP, GAM, robust regresyon, quantile regresyon, ElasticNet, Bayesian, mediation,
path analysis, LDA, multiple imputation, MerQur
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Abstract

Advanced statistical analyses encompass methods that go beyond classical regression and comparison tests:
decomposing variance components, flexibly modelling non-linear relationships, focusing on outliers or
different quantiles, handling censored and naturally bounded data, testing conceptual mediation and
structural path models, integrating prior information through Bayesian inference, and managing missing
data through multiple imputation. This study introduces in detail the 15 analyses offered in MerQur’s ⚡
Advanced category: VARCOMP (Variance Components Analysis), GAM (Generalised Additive Models), Non-
Linear Regression, Robust Regression (M-estimator), Quantile Regression, Regularised Regression
(LASSO/Ridge/ElasticNet), Partial Least Squares (PLS), Probit Regression, Tobit Regression (Censored),
Conditional Logit, Bayesian Linear Regression, Mediation Analysis, Path Analysis, Discriminant Analysis
(LDA/QDA), and Multiple Imputation. For each: (i) mathematical basis and application context, (ii)
required assumptions, (iii) form fields and parameters in MerQur, (iv) reported statistics and outputs, and
(v) interpretation guidance for a typical research question. This family — from variance components to
Bayesian inference — fundamentally expands the methodological repertoire of academic researchers. The
⚡ Advanced category is the concrete manifestation of MerQur’s claim to “GUI-based advanced analysis”:
these methods, which would each require learning a separate package in the R/Python ecosystem, are
gathered within a single graphical interface.

Keywords: VARCOMP, GAM, robust regression, quantile regression, ElasticNet, Bayesian, mediation, path
analysis, LDA, multiple imputation, MerQur

1. Giriş

İstatistiksel analizin klasik repertuarı (t-testi, ANOVA, doğrusal regresyon, lojistik regresyon, ki-kare) modern
akademik araştırmaların bir bö lü mü nü  karşılar — ama ö nemli bir kısmı bu klasik araç kü mesinin dışında
kalır. Hiyerarşik varyans yapılarını ayrıştırma, doğrusal olmayan kovaryat etkilerini modelleme, aykırı
değerlerin etkisini sınırlama, dağ ılımın farklı bö lgelerine (medyan, ü st kantiller) odaklanma, sansü rlü  veya
doğal sınırlı yanıt değ işkenlerini ele alma, kavramsal aracılık zincirlerini ve yapısal yol modellerini test
etme, Bayesian çıkarımla ö nsel bilgi entegre etme, çok değ işkenli sınıflandırma analizleri yapma, eksik
veriyi sistematik biçimde yö netme — bunların her biri farklı bir metodolojik aileye karşılık gelir.

R/Python ekosisteminde bu yö ntemlerin her biri ayrı bir paketle çağrılır: lme4  (LMM/VARCOMP), mgcv
(GAM), MASS  ve quantreg  (robust/quantile), glmnet  (regularization), pls  (PLS), rstanarm / brms
(Bayesian), lavaan  (path/mediation), MASS::lda  (discriminant), mice  (multiple imputation). Her
paketin kendi sö zdizimi, kendi ö ğrenme eğrisi vardır. Akademik bir araştırmacının bu metodolojik
genişliğe komut satırı ü zerinden erişmesi mü mkü n; ancak gü nlü k araştırma akışında zaman alıcıdır.

MerQur’un ⚡ İleri Dü zey kategorisi, bu metodolojik genişliğ i tek bir grafik arayü zde toplar. Bu çalışmada
kategori altındaki 15 analiz tek tek tanıtılmaktadır.

2. VARCOMP — Varyans Bileşenleri Analizi

2.1 Yöntem

VARCOMP, sayısal bir yanıt değ işkeninin toplam varyansını hiyerarşik rastgele faktö rlerin katkılarına ayırır.
SAS PROC VARCOMP eşdeğeridir. Saf rastgele etki modeli kullanır:

𝑦𝑖𝑗… = 𝜇 + 𝑎𝑖 + 𝑏𝑗(𝑖) + … + 𝜖, 𝑎𝑖 ∼ 𝑁(0, 𝜎𝐴
2), 𝑏𝑗(𝑖) ∼ 𝑁(0, 𝜎𝐵

2)
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REML tahmini ile her bir varyans bileşeni 𝜎𝐴
2 , 𝜎𝐵

2 , …, 𝜎𝜖2 ve toplam varyansa katkı yü zdeleri hesaplanır. Klasik
kullanım alanları: orman/hayvan ıslahı (heritability), eğ itim ö lçü mü nde generalizability theory, klinik
laboratuvarda inter/intra-laboratuvar değ işkenlik.

2.2 MerQur’da uygulama

İstatistik → ⚡ İleri Düzey → VARCOMP
. Form alanları:

Bağımlı (sayısal DV): sayısal yanıt

Random faktörler: dinamik N satır; her satırda faktö r sü tunu + “ü st faktö rde nested” checkbox

+ Faktör ekle butonu: sınırsız sayıda faktö r eklenebilir

Tahmin yöntemi: REML / ML

Çıktıda her bileşenin varyans tahmini, %95 GA, toplam varyansa yü zde katkısı, ICC ve (uygunsa) heritability
(h²) yorumu, otomatik diagnostik notlar.

2.3 Uygulama örneği

Bir orman tohum testinde 3 hiyerarşik dü zey: orijin > aile > birey. Birey çapı için varyans bileşenleri: orijin
%18, aile %32, birey artığ ı %50. Aile-içi heritability h² ≈ 0.32.

3. GAM — Genelleştirilmiş Eklemeli Modeller

3.1 Yöntem

GAM, kovaryatların yanıt ü zerindeki etkisini parametrik olmayan smooth fonksiyonlar ile modelleyen
modeldir:

𝑔(𝐸[𝑦]) = 𝛽0 + 𝑓1(𝑥1) + 𝑓2(𝑥2) + … + 𝑓𝑝(𝑥𝑝)

Her 𝑓𝑗 cezalandırılmış spline; cezalandırma katsayısı REML veya GCV ile veriden tahmin edilir. Wood (2017)
modern referanstır.

3.2 MerQur’da uygulama

İstatistik → ⚡ İleri Düzey → GAM
. Form: yanıt + kovaryatlar (her biri “doğrusal” veya “smooth” işaretlenir) + baz fonksiyon tü rü  (thin-plate,
cubic) + maksimum baz boyutu (k).

Çıktıda doğrusal terim katsayıları, smooth terim için F testi + edf, sapma açıklayıcılığ ı, REML/GCV skoru,
kısmi etki grafikleri %95 gü ven bantlı.

3.3 Uygulama örneği

Tü r dağ ılım modeli: varlık olasılığ ı sıcaklık ve yağ ışın doğrusal olmayan fonksiyonu. Smooth(sıcaklık) edf =
4.2 (doğrusaldan uzak), smooth(yağ ış) edf = 2.1 (yaklaşık ikinci dereceden). Sapma açıklayıcılığ ı %47.
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4. Non-Linear Regresyon

4.1 Yöntem

Doğrusal olmayan parametrik fonksiyonlar (Michaelis-Menten, lojistik bü yü me, ü stel azalma, Weibull):
𝑦 = 𝑓(𝑥; 𝜃) + 𝜖

Parametreler iteratif olarak (Gauss-Newton, Levenberg-Marquardt) tahmin edilir. Doğru başlangıç değerleri
yakınsama için kritiktir.

4.2 MerQur’da uygulama

İstatistik → ⚡ İleri Düzey → Non-Linear Regresyon
. Form: yanıt + kovaryat(lar) + fonksiyon şablonu (yaygın 8 form) veya kullanıcı tanımlı formü l + başlangıç
parametreleri.

Çıktıda parametre tahminleri, asimptotik SE, %95 GA, sapma kalıntıları, gö zlenen vs uydurulmuş grafik,
RMSE.

4.3 Uygulama örneği

Bakteri bü yü mesi: lojistik bü yü me modeli 𝑦 = 𝐾/(1 + 𝑒−𝑟(𝑡 − 𝑡0)). K = 4.2, r = 0.18/saat, t₀ = 12.4 saat.

5. Robust Regresyon (M-tahminleyici)

5.1 Yöntem

OLS, aykırı değerlerin etkisinde aşırı sapar. Robust regresyon, aykırılara daha az ağ ırlık veren M-
tahminleyiciler (Huber, bisquare, Hampel) kullanır. Breakdown point (aykırı kontaminasyon
dayanıklılığ ı) yö ntem seçiminde anahtardır.

5.2 MerQur’da uygulama

İstatistik → ⚡ İleri Düzey → Robust Regresyon
. Form: yanıt + bağ ımsızlar + M-tahminleyici tipi (Huber/Bisquare/Hampel) + threshold parametresi.

Çıktıda robust katsayılar + standart hatalar, OLS karşılaştırması, her gö zlem için ağ ırlıklar, aykırı vurgu.

5.3 Uygulama örneği

Tıbbi laboratuvar verisinde 5 aykırı değer var. OLS: β₁ = 1.42; Huber-M: β₁ = 0.89. OLS aşırı etkilendi; Huber-M
daha tutarlı.

6. Quantile Regresyon

6.1 Yöntem

OLS ortalama yanıtı modellerken, quantile regresyon belirli bir kantili (medyan q = 0.5, ü st kantil q = 0.9 vd.)
modellemek için kullanılır. Asimetrik kayıp fonksiyonu minimize eder. Aykırılara dayanıklı; ayrıca
dağ ılımın farklı bö lü mlerinin kovaryatlarla nasıl ilişkili olduğunu gö rmeyi sağ lar (Koenker, 2005).
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6.2 MerQur’da uygulama

İstatistik → ⚡ İleri Düzey → Quantile Regresyon
. Form: yanıt + bağ ımsızlar + kantil değer(ler)i (0.25, 0.5, 0.75 vb. — birden fazla seçilebilir).

Çıktıda her kantil için katsayılar, kantil profil grafiği (katsayıların kantile gö re değ işimi), bootstrap gü ven
aralıkları.

6.3 Uygulama örneği

Gelir-eğ itim ilişkisinde medyan eğ im 4.500₺/yıl; ü st %90 kantilinde 8.200₺/yıl. Eğ itim ü st gelirleri orantısız
artırıyor.

7. Düzenlileştirilmiş Regresyon (LASSO/Ridge/ElasticNet)

7.1 Yöntem

Yü ksek boyutlu veya çoklu doğrusal bağ lılığ ı olan veri için ceza terimli regresyon:

Ridge (L2): 𝜆∑𝛽𝑗
2 — multicollinearity tedavisi

LASSO (L1): 𝜆∑ |𝛽𝑗| — değ işken seçimi

ElasticNet (α karışım): 𝜆[𝛼∑ |𝛽𝑗|+(1 − 𝛼)∑𝛽𝑗
2] — her ikisinin dengesi

λ ve α çapraz doğrulama ile seçilir.

7.2 MerQur’da uygulama

İstatistik → ⚡ İleri Düzey → Düzenlileştirilmiş Regresyon
. Form: yanıt + ö zellikler + tip (Ridge/LASSO/ElasticNet) + α (ElasticNet için) + λ arama aralığ ı / otomatik
CV.

Çıktıda en iyi λ (ve α), katsayı yolu grafiğ i, CV-RMSE, seçilen değ işken sayısı (LASSO/ENet), R².

7.3 Uygulama örneği

50 metabolomik ö zellik + 100 hasta. ElasticNet (α = 0.5) ile 18 değ işken seçildi; CV-RMSE OLS’e gö re %22
dü şü k.

8. Partial Least Squares (PLS) Regresyon

8.1 Yöntem

PLS, hem X hem Y’deki varyans yapısını eş zamanlı dikkate alarak X ve Y arasındaki kovaryansı maksimize
eden latent değ işkenler oluşturur. Yü ksek-boyutlu p ≫ n verilerinde, ö zellikle
spektroskopi/kemometri/genomikte yaygındır.
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8.2 MerQur’da uygulama

İstatistik → ⚡ İleri Düzey → PLS
. Form: yanıt(lar) + ö zellikler + bileşen sayısı (CV ile otomatik veya manuel).

Çıktıda her bileşenin açıkladığ ı X ve Y varyansı, VIP (variable importance projection) skorları, RMSE,
predicted vs observed grafiğ i.

8.3 Uygulama örneği

NIR spektroskopisi (500 dalga boyu) ile protein içeriğ i tahmini. PLS-3 bileşen, RMSE-CV = 0.34%, R² = 0.91.

9. Probit Regresyon

9.1 Yöntem

İkili yanıt için lojistik regresyonun probit bağlantı fonksiyonlu alternatifi:
𝑃(𝑦 = 1) = Φ(𝛽0 + 𝛽1𝑥1 + …)

burada Φ standart normal kü mü latif dağ ılım fonksiyonudur. Lojistik ve probit çok benzer sonuçlar verir;
probit ekonometri/sosyal bilimlerde latent değ işken yorumu için tercih edilir.

9.2 MerQur’da uygulama

İstatistik → ⚡ İleri Düzey → Probit Regresyon
. Form: ikili yanıt + bağ ımsızlar.

Çıktıda probit katsayıları, marjinal etkiler (her ö rnek için ortalama), pseudo-R², AIC.

9.3 Uygulama örneği

Kredi onayı veri seti: gelir ve borç oranı probit modeli. Gelir marjinal etkisi +0.0042 — gelir 10 birim
arttığ ında onay olasılığ ı %4.2 artıyor.

10. Tobit Regresyon (Censored)

10.1 Yöntem

Yanıt değ işkeni belirli bir eşiğ in altında (veya ü stü nde) sansürlü olduğunda kullanılır. Ö rnek: harcama
(negatif olmaz, 0’da sansü rlü ), yaş (ü st sınır), ö lçü m cihazı alt limiti. Tobit (Tobin, 1958) maksimum
olabilirlikle hem sansü rlü  hem sansü rsü z gö zlemleri birlikte ele alır.

10.2 MerQur’da uygulama

İstatistik → ⚡ İleri Düzey → Tobit Regresyon
. Form: yanıt + bağ ımsızlar + sansü r eşik(leri) (alt/ü st).

Çıktıda Tobit katsayıları, marjinal etkiler (latent ve gö zlenen yanıt için), σ tahmini, log-likelihood.
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10.3 Uygulama örneği

Aile harcama verisinde lü ks ü rü n harcaması %30 hanede 0₺. Tobit ile gelir katsayısı = 0.18; OLS bunu
kü çü mseyerek 0.12 verir.

11. Conditional Logit (Choice Model)

11.1 Yöntem

Discrete choice modelleme: bir karar verici, sınırlı bir alternatif kü mesinden bir tanesini seçer. Alternatif-
spesifik ö zellikler (fiyat, mesafe, marka) ve birey-spesifik ö zellikler birlikte kullanılır. McFadden’in
conditional logit modeli (McFadden, 1974) bu çerçevenin temelidir.

11.2 MerQur’da uygulama

İstatistik → ⚡ İleri Düzey → Conditional Logit
. Form: long-format veri (birey × alternatif satırları) + seçim indikatö rü  + alternatif-spesifik ö zellikler.

Çıktıda alternatif-spesifik katsayılar, willingness-to-pay hesaplamaları (uygun olduğunda), McFadden ρ², log-
likelihood ratio.

11.3 Uygulama örneği

Ulaşım modu tercihi (otobü s/metro/araba/taksi). Maliyet katsayısı = -0.05 (1₺ artış seçim olasılığ ını
azaltıyor); zaman katsayısı = -0.08/dakika.

12. Bayesian Linear Regresyon

12.1 Yöntem

Klasik (frequentist) regresyon, parametrelere bir nokta tahmin verir; Bayesian regresyon ise parametreler için
posterior olasılık dağılımı ü retir. Ö nsel (prior) bilgi modelle birleştirilir; MCMC ö rneklemesiyle
posterior çıkarılır. Avantajları: belirsizlik kuantifikasyonu, kü çü k ö rneklemlerde daha iyi performans,
hiyerarşik yapılara doğal uyum (Gelman ve ark., 2013).

12.2 MerQur’da uygulama

İstatistik → ⚡ İleri Düzey → Bayesian Linear Regresyon
. Form: yanıt + bağ ımsızlar + prior tü rü  (zayıf bilgilendirici / Cauchy / Normal) + MCMC ayarları (chain,
iter).

Çıktıda her katsayı için posterior ortalama, medyan, %95 credible interval, trace grafiğ i, R-hat (yakınsama),
efektif ö rneklem bü yü klü ğü .

12.3 Uygulama örneği

Kü çü k ö rneklemli (n = 30) klinik çalışma. β₁ posterior ortalama = 0.42, %95 CI = [0.18, 0.66]. OLS GA’sı daha
geniş; Bayesian prior bilgi yardımıyla daha sıkı tahmin.
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13. Mediation Analysis

13.1 Yöntem

Aracılık (mediation) analizi, bağ ımsız değ işken X’in bağ ımlı değ işken Y ü zerindeki etkisinin ne kadarının bir
aracı M ü zerinden geçtiğ ini sayısallaştırır (Baron & Kenny, 1986; Hayes, 2017). Doğrudan etki, dolaylı etki,
toplam etki ve aracılık oranı raporlanır. Bootstrap gü ven aralıkları standart yö ntemdir.

13.2 MerQur’da uygulama

İstatistik → ⚡ İleri Düzey → Mediation Analysis. Form: X (bağımsız) + M (aracı) + Y (bağımlı) + bootstrap
replikat sayısı.

Çıktıda a, b, c, c’ yolları, dolaylı etki 𝑎×𝑏, %95 bootstrap CI, Sobel testi, aracılık tipi (tam/kısmi/yok).

13.3 Uygulama örneği

Stres → uyku kalitesi → akademik performans. Dolaylı etki = -0.18, %95 BCa CI = [-0.27, -0.10]. Uyku kalitesi
stresin performans ü zerindeki etkisinin ö nemli aracısı.

14. Path Analysis

14.1 Yöntem

Yapısal yol analizi, birden çok bağ ımlı değ işkeni ve karmaşık nedensel zincirleri tek model halinde test eder.
Mediation’ın çok değ işkenli genellemesidir. Lavaan tarzı modeller MerQur’da basit sö zdizimiyle
tanımlanır.

14.2 MerQur’da uygulama

İstatistik → ⚡ İleri Düzey → Path Analysis. Form: model sö zdizimi (ö rn. Y ~ X1 + X2; X1 ~ X3 ) + tahmin
yö ntemi (ML / GLS) + standart hata yö ntemi.

Çıktıda her yolun katsayısı + SE + p, model uyum indeksleri (χ², CFI, TLI, RMSEA, SRMR), modifikasyon
endeksleri, yol diyagramı.

14.3 Uygulama örneği

Çevre tutumu → ekonomi tutumu → satın alma niyeti zincirini kontrol değ işkenleriyle teste tabi tutmak. CFI =
0.96, RMSEA = 0.04 (iyi uyum).

15. Diskriminant Analizi (LDA / QDA)

15.1 Yöntem

Lineer (LDA) ve kuadratik (QDA) diskriminant analizleri, sınıflar arasında en iyi ayırt eden lineer/kuadratik
fonksiyonları bulan klasik sınıflandırma yö ntemleridir. Sınıf-içi kovaryans matrisinin yapısı (eşit / farklı)
seçimi belirler. LDA ayrıca bir boyut indirgeme tekniğ i olarak da kullanılır.
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15.2 MerQur’da uygulama

İstatistik → ⚡ İleri Düzey → Diskriminant Analizi (LDA/QDA)
. Form: hedef (kategorik) + ö zellikler (sayısal) + tip (LDA/QDA/otomatik) + grup-içi kovaryans eşitliğ i
testi (Box’s M).

Çıktıda diskriminant fonksiyon katsayıları, sınıflandırma matrisi, CV-doğruluk, Wilks’s Λ (anlamlılık), 2D
diskriminant skor scatter (3+ sınıf için).

15.3 Uygulama örneği

İris veri seti (3 tü r × 4 ö zellik). LDA: 2 diskriminant fonksiyonu %95 varyansı açıklıyor, CV-doğruluk 0.97.

16. Multiple Imputation

16.1 Yöntem

Eksik veri için çoklu imputasyon: gö zlenen veriden gelen bilgiye dayanarak eksik değerlerin olası birden
çok değeri (genellikle m = 5–20) ü retilir; her tam veri setiyle analiz çalıştırılır; sonuçlar Rubin kuralları ile
birleştirilir (van Buuren, 2018). Eksik veriyi tek bir değerle doldurmaktan (single imputation) daha doğru
standart hatalar sağ lar.

16.2 MerQur’da uygulama

İstatistik → ⚡ İleri Düzey → Multiple Imputation
. Form: imputasyon değ işkenleri + her birinin tipi (sü rekli/kategorik) + m (imputasyon sayısı) + maxiter.

Çıktıda m adet tamamlanmış veri seti (sonraki analizlere besleme için), her eksik gö zlem için imputasyon
dağ ılımları, Rubin kuralları ile birleştirilmiş sonuçlar.

16.3 Uygulama örneği

%18 eksik veri içeren anket. Listewise silme n = 142’ye dü şü rü r; m = 10 imputasyon ile n = 218 (tam)
kullanılır; standart hatalar %12 daha dar.

17. Karşılaştırmalı Değerlendirme

Tablo 1, MerQur’un ⚡ İleri Dü zey kategorisindeki 15 analizin diğer GUI tabanlı alternatiflerle
karşılaştırmasını ö zetler.

Tablo 1. ⚡ İleri Dü zey ailesinin MerQur, JASP, jamovi ve PSPP’deki desteğ i.



MerQur Veri Bilimi ve Yöntemleri Dergisi Cilt 1, Sayı 1 (2026) ISSN: — / e-ISSN: —

CC-BY 4.010sekizgenacademy.com/journals/index.php/merqur

Analiz MerQur JASP jamovi PSPP

VARCOMP ✓ – – –

GAM ✓ – – –

Non-Linear ✓ – – –

Robust Regresyon ✓ – – –

Quantile Regresyon ✓ – – –

Dü zenlileştirilmiş (LASSO/Ridge/EN) ✓ – – –

PLS ✓ – – –

Probit ✓ + + –

Tobit ✓ – – –

Conditional Logit ✓ – – –

Bayesian Linear ✓ ✓ + –

Mediation Analysis ✓ ✓ + –

Path Analysis ✓ + (SEM modü lü ) + (modü l) –

Diskriminant (LDA/QDA) ✓ – – –

Multiple Imputation ✓ – – –

MerQur’un belirgin avantajı: bu 15 yö ntemin 15’inin doğrudan panel olarak sunulması — diğer açık erişim
GUI yazılımlarında çoğu yok veya ek modü l kurulumu gerekiyor.

18. Sonuç

Bu çalışma, MerQur masaü stü  yazılımının ⚡ İleri Dü zey kategorisinde sunulan 15 analizi sistemli olarak
tanıtmıştır. Varyans bileşenleri analizinden Bayesian regresyona, mediation/path analizden multiple
imputation’a uzanan kapsam; modern istatistiksel araştırma metodolojisinin orta-ileri seviye repertuarını
tek bir grafik arayü zde toplar. Her analiz için varsayım kontrolleri ve tanılayıcı çıktılar otomatik sunulur.
⚡ İleri Dü zey kategorisi, MerQur’un “GUI tabanlı ileri analiz” iddiasının somut gö stergesidir —
R/Python’da her biri ayrı paket ö ğrenmeyi gerektiren bu yö ntemler komutsuz tek pencerede erişilebilirdir.
Bu derleme, MerQur kullanıcılarına ileri dü zey yö ntem seçimi için bir karar haritası niteliğ indedir. Sonraki
davetli editö ryal sunumda Sağkalım kategorisi ayrıntılı olarak incelenecektir.

Beyanlar

Etik Kurul Onayı: Bu çalışma insan ya da hayvan denek içermediğ inden etik kurul onayı gerektirmemiştir.

Çıkar Çatışması: Yazar, MerQur yazılımının geliştiricisidir.

Finansman: Spesifik bir dış fon alınmamıştır.
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Veri ve Kod Erişim Beyanı: Bu derleme orijinal araştırma verisi içermez. MerQur yazılımı
https://merqur.sdu.edu.tr adresinden ü cretsiz indirilebilir.

Yapay Zekâ Kullanımı: Bu makalenin yazımı sırasında ü retken yapay zekâ  (Claude, Anthropic) dil ve yapı
dü zeltmesi amacıyla destekleyici olarak kullanılmıştır.

Yazar Katkı Beyanı (CRediT): Ö mer K. Ö rü cü  — Kavramsallaştırma, Yö ntem, Yazılım, Doğrulama, Yazma
(orijinal taslak), Yazma (gö zden geçirme & dü zenleme).
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