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I Oz

Regresyon analizi, bagimli bir yanit degiskeninin bir veya daha fazla bagimsiz degisken iizerinden
aciklanmasini saglayan, modern istatistigin en kapsamli yontem ailesidir. Dogrusal regresyondan
genellestirilmis dogrusal modellere, diizenlilestirilmis regresyondan hiyerarsik karma etki modellerine
uzanan bu aile, akademik arastirmalarda hem tahmin (prediction) hem de agiklama (explanation) amaciyla
en sik bagvurulan analiz grubudur. Bu ¢alismada MerQur masaiistli yaziliminin Regresyon kategorisinde
sunulan 12 analiz ayrintil1 olarak tanitilmistir: Coklu Dogrusal Regresyon, Lojistik Regresyon,
Poisson/Negatif Binomial Regresyon, Multinomial Lojistik Regresyon, Ordinal Lojistik Regresyon, Ridge
Regresyon, Lasso Regresyon, Dogrusal Karma Model (LMM), Nested LMM (Coklu Hiyerarsik), Crossed
LMM (Capraz Random), Genellestirilmis Tahmin Edilen Denklemler (GEE) ve Genellestirilmis Karma
Model (GLMM). Her analiz i¢in (i) modelin matematiksel formu ve uygulama baglamy, (ii) gerekli
varsayimlar, (iii) MerQur’daki form alanlari ve segenekler, (iv) raporlanan katsayilar, etki biiytikliikleri ve
tanilama ¢iktilari, ve (v) tipik bir aragtirma sorusu i¢in yorumlama onerisi sunulmustur. Siirekli yaniticin
dogrusal regresyon, ikili yaniticin lojistik, sayim yaniticin Poisson/NB, siral1 yanit i¢in ordinal lojistik,
siniflandirma yanit icin multinomial lojistik, yliksek-boyutlu ve ¢oklu baglantil1 veriler i¢in Ridge/Lasso,
hiyerarsik veriler icin LMM /Nested LMM /Crossed LMM, tekrarli 6l¢timler i¢cin GEE ve normal-dis1 yanit +
hiyerarsi icin GLMM analizleri kapsam i¢cindedir. Bu derleme, MerQur kullanicilarina 12 regresyon

yonteminin dogru secimi i¢in bir karar haritas1 sunmaktadir.

Anahtar Kelimeler: regresyon, lojistik, GLM, ridge, lasso, LMM, GLMM, GEE, hiyerarsik model, MerQur
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I Abstract

Regression analysis is the most comprehensive family of methods in modern statistics, enabling the
explanation of a dependent response variable through one or more independent variables. Spanning from
linear regression through generalised linear models, regularised regression, and hierarchical mixed-effects
models, this family is the most frequently used analytical group in academic research for both prediction
and explanation. This study introduces in detail the 12 analyses offered in MerQur’s Regression category:
Multiple Linear Regression, Logistic Regression, Poisson/Negative Binomial Regression, Multinomial
Logistic Regression, Ordinal Logistic Regression, Ridge Regression, Lasso Regression, Linear Mixed Model
(LMM), Nested LMM, Crossed LMM, Generalized Estimating Equations (GEE), and Generalized Linear
Mixed Model (GLMM). For each analysis: (i) mathematical form and application context, (ii) required
assumptions, (iii) form fields and options in MerQur, (iv) reported coefficients, effect sizes, and diagnostic
outputs, and (v) interpretation guidance for a typical research question. Linear regression for continuous
response, logistic for binary, Poisson/NB for count, ordinal logistic for ordinal, multinomial logistic for
nominal multi-category, Ridge/Lasso for high-dimensional and multicollinear data, LMM /Nested/Crossed
LMM for hierarchical structures, GEE for repeated measures, and GLMM for non-normal response with
hierarchy — all are within scope. This review provides MerQur users with a decision map for the correct
choice among 12 regression methods.

Keywords: regression, logistic, GLM, ridge, lasso, LMM, GLMM, GEE, hierarchical model, MerQur

| 1. Giris

Regresyon analizinin tarih¢esi, modern istatistigin dogusuyla i¢ ice gecer (Stigler, 2016). 19. ylizyilda
Galton’un boy-soy iliskisinde fark ettigi “ortalamaya doniis” 6riintistinden, Pearson ve Yule’nin formel
matematiksel ¢ercevesine, Fisher'in 6rnekleme dagilimlar lizerinden ¢ikarim teorisine ve 20. yiizyil
ortasinda Nelder ve Wedderburn'iin genellestirilmis dogrusal modellerine (GLM) uzanan kesintisiz bir
gelisim, yontemin esnekliginin ve giiciiniin altyapisini olusturmustur. 1990’l1 yillardan itibaren karma etki
modelleri (LMM, GLMM) ve diizenlilestirilmis (Ridge, Lasso) yontemler, sirasiyla hiyerarsik veri

yapilarini ve yiiksek-boyutlu 6zellik kiimelerini ele alarak repertuara katilmistir.

Buglin regresyon, akademik arastirmalardaki en sik kullanilan analiz tiriidiir. Yanit degiskeninin tiirii
(strekli, ikili, sayim, sirali, kategorik), veri yapisi (bagimsiz, hiyerarsik, tekrarli), 6zellik kiimesinin
biiyiikliigii (disik, ylksek-boyutlu, ¢coklu baglantili) ve amag (a¢iklama, tahmin, degisken se¢imi) —
bunlarin her biri yontem se¢imini yonlendiren ana eksenlerdir. Yanlis yontem secimi yanlis ¢ikarima yol
acar; bu nedenle bir istatistik yaziliminin degeri sadece “regresyon yapabiliyor mu?” degil, “hangi

regresyon tiirlerini sunuyor ve dogru se¢cimi kolaylastirtyor mu?” sorusuyla 6l¢iilmelidir.

Bu calismanin amaci, MerQur masaiistii yaziliminin Regresyon kategorisinde sundugu 12 analizi sistemli
olarak tanitmak; her birinin hangi arastirma sorularina cevap verdigini ve MerQur araytiziinde nasil
uygulandigini gostermektir.

I 2. Coklu Dogrusal Regresyon

2.1 Yontem

Coklu dogrusal regresyon (Multiple Linear Regression, MLR), stirekli yanit degiskeni y i¢cin su modeli kurar:

y=By+Bx1+ Bzt .t Bxyte e~N(O0%)
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Tahmin tipik olarak OLS (en kii¢tik kareler) ile yapilir. Varsayimlar: dogrusallik, kalintilarin normalligi,
homoskedastisite, gozlem bagimsizligl, multikolinearite yoklugu.

2.2 MerQur’da uygulama
Istatistik — Regresyon — Coklu Dogrusal Regresyon. Form: Hedef Siitun + Bagimsiz (Ozellikler).

Ciktida katsayilar, standart hatalar, t istatistikleri, p-degerleri, %95 GA, model R?, ayarli R?, F testi, AIC/BIC,
kalint1 tanilama grafikleri (Q-Q, kalinti-tahmin, leverage), VIF degerleri (multikolinearite tanilama)
sunulur.

2.3 Uygulama 6rnegi

Bir gayrimenkul fiyati modeli: bagimsizlar metrekare, oda say1si, mahalle kategorisi. R? = 0.72, ayarli R* =
0.71, F(5, 144) = 73.9, p < 0.001. Metrekare katsayis1 +12.500 £/m? (p < 0.001).

I 3. Lojistik Regresyon

3.1 Yontem

Lojistik regresyon, ikili yanit degiskeni (y € {0, 1}) i¢cin olasiligi su model lizerinden tahmin eder:

p
10g<1Tp> =B, +Bx1+ ..+ [)’pxp

B

Katsayilar odds orani (OR) olarak yorumlanir: OR = ¢"/. Maksimum olabilirlik (ML) ile tahmin edilir.

3.2 MerQur’da uygulama
Istatistik — Regresyon — Lojistik Regresyon. Form: Hedef Siitun (ikili) + Bagimsiz (Ozellikler).

Ciktida katsayilar (log-odds), odds oranlar1 (e”8) ve %95 GA, Wald testi, likelihood ratio test, McFadden
pseudo-R?, Hosmer-Lemeshow uyum testi, siniflandirma matrisi (esik 0.5), ROC egrisi ve AUC sunulur.

3.3 Uygulama ornegi

Hastalik riskini yas ve sigara kullanimiyla modelleme: yas i¢in OR = 1.04 (her bir y1l artis riski %4 artiriyor);
sigaraicin OR = 2.85 (sigara i¢en 2.85 kat daha yliksek risk), AUC = 0.78.

I 4. Poisson / Negatif Binomial Regresyon

4.1 Yontem

Sayim yanit degiskenleri (negatif olmayan tamsay1) icin Poisson regresyon:
logE[y] = B, + B,x1 + ...
Varsayim: E[y] = Var[y]. Bu varsayim siklikla ihlal edilir (overdispersion); bu durumda Negatif Binomial

dagilimi daha uygundur (ek dispersion parametresiyle).

4.2 MerQur’da uygulama

Istatistik — Regresyon — Poisson / Negatif Binomial. Form: Hedef Siitun (sayim) + Bagimsiz, Dagilhim:
Poisson / NB / otomatik secim (LR test ile).
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Ciktida katsayilar (log-rate), insidans oran1 (IRR) = ef ve %95 GA, dispersion parametresi (NB igin), AIC
karsilastirmasi, Pearson ve sapma kalintilari.

4.3 Uygulama érnegi

Bir y1l boyunca yapilan hastane ziyareti sayisi, yas ve kronik hastalik varligiyla modellenir. Yas i¢in IRR =

1.015 (her y1l artis ziyaret sayisini1 %1.5 artirtyor); kronik hastalik i¢in IRR = 2.1.

I 5. Multinomial Lojistik Regresyon

5.1 Yontem

ikiden fazla nominal kategorili yanit degiskenleri i¢in. Referans kategoriye kars: her diger kategorinin log-
odds’t modellenir. Sonugcta her kovaryaticin (K — 1) adet katsay1 ¢ikar.

5.2 MerQur’da uygulama

Istatistik — Regresyon — Multinomial Lojistik Regresyon. Form: Hedef Siitun (3+ kategori) + Bagimsiz +
Referans kategori.

Ciktida her kontrast i¢in katsayilar, OR, %95 GA, likelihood ratio test, pseudo-R?, siniflandirma matrisi.

5.3 Uygulama érnegi

Ulasim modu se¢imi (otobiis / metro / araba) — referans: otobiis. Gelir arttik¢a araba se¢im olasiligl otobiise
gore artar (OR = 1.8); metro ise gelirden bagimsiz.

I 6. Ordinal Lojistik Regresyon

6.1 Yontem

Sirali yanit degiskenleri i¢in (6rn. Likert 6l¢egi 1-5, hastalik evresi I-1V). Orantili oranlar (proportional
odds) modeli en yaygindir:

D

Py >J)

Onemli varsayim: orantili oranlar — her esik j icin aym1 B. Brant testi ile kontrol edilir.

) =a;—Bx1— . — ﬁpxp

6.2 MerQur’da uygulama
Istatistik — Regresyon — Ordinal Lojistik. Form: Hedef Siitun (siral1) + Bagimsiz.

Ciktida katsayilar, OR (proportional odds), Brant testi (varsayim), pseudo-R?, sapma testi.

6.3 Uygulama 6rnegi

Memnuniyet skoru (1=cok diisiik = 5=cok yiiksek) ile hizmet siiresi iliskisi: OR = 1.25/y1l — her hizmet y1l1
bir list memnuniyet esigine gecis olasiligini %25 artirir.
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I 7. Ridge Regresyon

7.1 Yontem

Ridge regresyon, L2 cezasi ile OLS'in genellestirilmesidir:
. 2 2
mﬁmz G = X +2 ) B
J

Coklu dogrusal baglilik (multicollinearity) ve yiiksek-boyutlu veride OLS’in kararsiz tahminlerini yumusatir.

A secimi capraz dogrulamaile yapilir.

7.2 MerQur’da uygulama
Istatistik — Regresyon — Ridge Regresyon. Form: Hedef + Ozellikler + A aralig1 / otomatik CV.

Ciktida en iyi A, katsay1 yolu grafigi (regularization path), CV-RMSE, R?, standartlastirllmis katsayilar.

7.3 Uygulama ornegi

30 yliksek korelasyonlu ¢evresel degisken ile mahsul verimi tahmini. OLS asir1 uyduruyor; Ridge ile

genelleme RMSE %18 diisiiyor.

I 8. Lasso Regresyon

8.1 Yontem

Lasso, L1 cezasi ile degisken secimi yapan regresyondur:
min) O, = XB) + 1) 1)
j

Bazi katsayilari tam olarak sifira cekerek seyrek (sparse) model iretir. Yiikksek-boyutlu (p > n) durumlarda
kritik.

8.2 MerQur’da uygulama

Istatistik — Regresyon — Lasso Regresyon

. Form: ayn1 Ridge gibi.
Ciktida en iyi A, secilen degisken sayisi, katsay1 yolu grafigi (hangi degisken hangi A’da sifirlasiyor), CV-MSE.

8.3 Uygulama 6rnegi

200 gen ifade verisi + 80 hasta. Lasso ile 12 anlaml1 gen secildi; geri kalan 188 katsay1 sifir.

I 9. Dogrusal Karma Model (LMM)

9.1 Yontem

Hiyerarsik (clustered) veriler i¢in sabit + rastgele etki:
yij = Xi]'ﬁ + Ziju]‘ + Eij
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REML tahmini ile parametreler ¢ikarilir. Bagimsizlik varsayimini esnetir, kiime-i¢i gézlem korelasyonunu
modeller.

9.2 MerQur’da uygulama

Istatistik — Regresyon —» LMM. Form: Bagiml1 (DV) + Sabit etkiler + Grup degiskeni (random intercept) +
Tahmin (REML/ML).

Ciktida sabit etki katsayilar, rastgele etki varyansi, ICC, marjinal ve kosullu R? (Nakagawa & Schielzeth,
2013), AIC/BIC, kalint1 tanilama.

9.3 Uygulama 6rnegi

Ayni mescerelerdeki agaglardan dl¢iilen ¢ap; sabit etki: yas; rastgele: mescere. Yas katsayis1 = 0.42 cm/y1l,
mescere ICC = 0.31 — gozlemlerin %31'i megcere etkisi.

I 10. Nested LMM (Coklu Hiyerarsik Karma Model)

10.1 Yontem

Ug veya daha fazla i¢ ice gecmis hiyerarsi (6rn. bélge > mescere > agac). Standart LMM tek hiyerarsi seviyesi
destekler; Nested LMM ¢ok seviyeli yapi i¢cin optimize edilmistir. Outer faktor varyansinin sifira
diismemesi icin dummy-outer stratejisi gibi numerik iyilestirmeler kullanir.

10.2 MerQur’da uygulama
Istatistik — Regresyon — Nested LMM. Form: DV + hiyerarsik faktérler (outer — inner) + tahmin yéntemi.

Ciktida her hiyerarsi diizeyinin varyans bileseni, ICC (her seviye i¢in), sabit etki katsayilari.

10.3 Uygulama 6rnegi

Bolge (3) > Mescere (15) > Agag (450). Bolge varyanst %12, mescere %28, aga¢ (artik) %60.

I 11. Crossed LMM (Capraz Random Karma Model)

11.1 Yontem

iki ya da daha fazla rastgele faktér birbirinin icinde degil capraz oldugunda (6rn. 6gretmen x 6grenci her olasi
eslesmede). Hiyerarsi olmayan ama her iki faktoriin de rastgele 6rneklemden geldigi tasarimlar.

11.2 MerQur’da uygulama
Istatistik — Regresyon — Crossed LMM. Form: DV + ¢apraz random faktorler + sabit etkiler.

Ciktida her random faktdriin varyansi, etkilesim varyansi (modellenmisse), sabit etki katsayilari.

11.3 Uygulama 6rnegi

Degerlendiriciler (10) x degerlendirilen iiriinler (20) — ¢apraz tasarim. Degerlendirici varyansi %15, tirtin
varyansl %42 — {rin etkisi daha gii¢lii.
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I 12. GEE (Generalized Estimating Equations)

12.1 Yontem

Tekrarli 6l¢timler veya kiimeli verilerde marjinal etki tahmini (popiilasyon ortalamas1). LMM denek-spesifik
etkilere odaklanirken GEE topluluk genelindeki etkiyi tahmin eder. Calisma korelasyon yapisi
(independence, exchangeable, AR(1), unstructured) belirtilir; yanlis belirtilse bile robust standart hatalar

tutarh ¢ikarim saglar.

12.2 MerQur’da uygulama
Istatistik — Regresyon — GEE. Form: DV + Bagimsizlar + Grup + Korelasyon yapisi + Dagilim /baglanti.

Ciktida katsayilar, robust SE, QIC (model karsilastirma), korelasyon matrisi tahmini.

12.3 Uygulama 6rnegi

Bir hastalik tedavisinin etkinligi, 4 zaman noktasinda 6l¢iildi (200 hasta). GEE ile zaman katsayis1 = -0.85
(her donem semptom skoru diisiiyor), AR(1) korelasyon yapisi kullanildi.

I 13. GLMM (Generalized Linear Mixed Model)

13.1 Yontem

Normal-dis1 yanit + hiyerarsik yapi: LMM + GLM’in birlesimi. Binomial, Poisson, NB, Gamma dagilimlari

desteklenir.

13.2 MerQur’da uygulama
Istatistik — Regresyon —» GLMM. Form: DV + Bagimsizlar + Grup + Family (Binomial / Poisson / NB /

Gamma).

Ciktida sabit etki katsayilar (link skalada), exp(B) ile OR/IRR, rastgele etki varyansi, AIC/BIC, sapma

kalintilari.

13.3 Uygulama 6rnegi

Farkli orman tiplerinde bécek sayimi (sayim yanit), tip sabit etki, transect rastgele etki. Tip A i¢in IRR = 1.7
(kontrole gore), transect varyansi = 0.45.

I 14. Karsilastirmali Degerlendirme

Tablo 1, MerQur’'un Regresyon kategorisindeki 12 analizin diger GUI tabanli acik erisimli alternatiflerle

karsilagtirmasini dzetler.

Tablo 1. Regresyon ailesinin MerQur, JASP, jamovi ve PSPP’deki destegi.

sekizgenacademy.com/journals/index.php/merqur 7 CC-BY 4.0



MerQur Veri Bilimi ve Yontemleri Dergisi Cilt 1, Say11 (2026) ISSN: — / e-ISSN: —

Analiz MerQur JASP jamovi PSPP
Coklu Dogrusal Regresyon v v v v
Lojistik Regresyon v v v v
Poisson/NB v + + -
Multinomial Lojistik v + + -
Ordinal Lojistik v + + -
Ridge v - - -
Lasso N4 - - _
LMM v v + -
Nested LMM v - - -
Crossed LMM v - - -
GEE v - - -
GLMM v N + -

MerQur’un belirgin avantajlari: (i) Ridge/Lasso regresyonun GUI ile sunulmas1 (¢ogu alternatifte yok), (ii)
Nested LMM ve Crossed LMM panellerinin dogrudan bulunmasi, (iii) GEE'nin tam destekli olmasi, (iv)
Multinomial /Ordinal lojistik ve count regresyonun standart panel olarak yer almasi.

Karar matrisi (6zet):
 Siirekli yanit + bagimsiz gozlem — MLR
 Siurekli yanit + multicollinearity — Ridge
¢ Siirekli yanit + p > n veya degisken secimi — Lasso
¢ Siirekli yanit + hiyerarsi - LMM / Nested LMM / Crossed LMM
o Ikili yanit + bagimsiz — Lojistik
o Ikili yanit + hiyerarsi » GLMM (Binomial)
e Sayim yanit + bagimsiz — Poisson/NB
e Sayim yanit + hiyerarsi - GLMM (Poisson/NB)
e Sirali1 yanit — Ordinal Lojistik
¢ Nominal multi-kategori yanit — Multinomial Lojistik

¢ Tekrarh 6l¢iim + marjinal etki — GEE

I 15. Sonug

Bu ¢alisma, MerQur masaiistii yaziliminin Regresyon kategorisinde sunulan 12 analizi sistemli olarak
tanitmistir. Coklu dogrusal regresyondan karma etki modellerine, diizenlilestirilmis regresyondan
multinomial /ordinal /sayim modellerine uzanan kapsam; modern istatistiksel analizde en sik bagvurulan
yontem ailesinin tam repertuarini tek bir grafik arayiizde sunar. Ozellikle Ridge, Lasso, Nested LMM,
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Crossed LMM ve GEE gibi gelismis yontemlerin dogrudan panel olarak yer almasi1 MerQur’'u diger acik
erisimli GUI yazilimlarindan belirgin bicimde ayirir. Sonraki davetli editdryal sunumlarda Siniflandirma
ve Kiilmeleme kategorileri ayrintili olarak incelenecektir.

I Beyanlar

Etik Kurul Onay1: Bu ¢alisma insan ya da hayvan denek icermediginden etik kurul onay1 gerektirmemistir.
Finansman: Spesifik bir dis fon alinmamistir.

Veri ve Kod Erisim Beyani: Bu derleme orijinal arastirma verisi icermez. MerQur yazilimi
https://merqur.sdu.edu.tr adresinden licretsiz indirilebilir.

Yapay Zeka Kullanimi: Bu makalenin yazimi sirasinda iiretken yapay zeka (Claude, Anthropic) dil ve yap1

diizeltmesi amaciyla destekleyici olarak kullanilmistir.

Yazar Katki Beyan1 (CRediT): Omer K. Oriicii — Kavramsallastirma, Yontem, Yazilim, Dogrulama, Yazma
(orijinal taslak), Yazma (gozden gecirme & diizenleme).

I Kaynakc¢a

Agresti, A. (2013).

Categorical data analysis
(3rd ed.). Wiley.

Bates, D., Machler, M., Bolker, B., & Walker, S. (2015). Fitting linear mixed-effects models using Ime4.

Journal of Statistical Software
, 67(1), 1-48. https://doi.org/10.18637 /jss.v067.i01

Bolker, B. M., Brooks, M. E,, Clark, C. J., Geange, S. W., Poulsen, |. R., Stevens, M. H. H., & White, ].-S. S. (2009).
Generalized linear mixed models: A practical guide for ecology and evolution.

Trends in Ecology & Evolution
, 24(3), 127-135. https://doi.org/10.1016/j.tree.2008.10.008

Cameron, A. C,, & Trivedi, P. K. (2013).

Regression analysis of count data
(2nd ed.). Cambridge University Press.

Friedman, J., Hastie, T., & Tibshirani, R. (2010). Regularization paths for generalized linear models via
coordinate descent.

Journal of Statistical Software

, 33(1), 1-22. https://doi.org/10.18637 /jss.v033.i01

Galton, F. (1886). Regression towards mediocrity in hereditary stature.

sekizgenacademy.com/journals/index.php/merqur 9 CC-BY 4.0



MerQur Veri Bilimi ve Yontemleri Dergisi Cilt 1, Say11 (2026) ISSN: — / e-ISSN: —

Journal of the Anthropological Institute of Great Britain and Ireland
, 15, 246-263.

Hardin, J. W,, & Hilbe, ]. M. (2013).

Generalized estimating equations

(2nd ed.). Chapman & Hall/CRC.
Hastie, T., Tibshirani, R., & Friedman, J. (2009).

The elements of statistical learning
(2nd ed.). Springer. https://doi.org/10.1007/978-0-387-84858-7

Hoerl, A. E., & Kennard, R. W. (1970). Ridge regression: Biased estimation for nonorthogonal problems.

Technometrics

, 12(1), 55-67. https://doi.org/10.1080/00401706.1970.10488634
Hosmer, D. W., Lemeshow, S., & Sturdivant, R. X. (2013).

Applied logistic regression
(3rd ed.). Wiley.

James, G., Witten, D., Hastie, T., & Tibshirani, R. (2021).

An introduction to statistical learning with applications in R

(2nd ed.). Springer.

Liang, K.-Y,, & Zeger, S. L. (1986). Longitudinal data analysis using generalized linear models.

Biometrika
, 73(1), 13-22. https://doi.org/10.1093 /biomet/73.1.13

McCullagh, P, & Nelder, J. A. (1989).

Generalized linear models
(2nd ed.). Chapman & Hall.

Nakagawa, S., & Schielzeth, H. (2013). A general and simple method for obtaining R? from generalized linear
mixed-effects models.

Methods in Ecology and Evolution
, 4(2), 133-142. https://doi.org/10.1111/j.2041-210x.2012.00261.x

Pinheiro, J. C., & Bates, D. M. (2000).

Mixed-effects models in S and S-PLUS
. Springer. https://doi.org/10.1007 /b98882

sekizgenacademy.com/journals/index.php/merqur 10 CC-BY 4.0



MerQur Veri Bilimi ve Yontemleri Dergisi Cilt 1, Say11 (2026) ISSN: — / e-ISSN: —

Stigler, S. M. (2016).

The seven pillars of statistical wisdom

. Harvard University Press.

Tibshirani, R. (1996). Regression shrinkage and selection via the lasso.

Journal of the Royal Statistical Society: Series B
, 58(1), 267-288. https://doi.org/10.1111/j.2517-6161.1996.tb02080.x

Zuur, A. F, Ieno, E. N., Walker; N. J., Saveliev, A. A., & Smith, G. M. (2009).

Mixed effects models and extensions in ecology with R
. Springer. https://doi.org/10.1007/978-0-387-87458-6

Bu makale “Davetli Editéryal Sunum” béliimii kapsaminda yayimlanmigstir. Boliim politikast geregi harici hakem
degerlendirmesinden gecmemis, MerQur Veri Bilimi ve Yéntemleri Dergisi Yayin Kurulu tarafindan editéryal
incelemeye tabi tutulmustur. Bu makale Creative Commons Atif 4.0 Uluslararast (CC-BY 4.0) lisansi altinda

yayimlanmigtir.

sekizgenacademy.com/journals/index.php/merqur 11

CC-BY 4.0



